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Nutzung von Daten in der Warmeplanung
Hauptstufen der Verarbeitung

Datenbeschaffung
Unterschiedliche Datenquellen und Formate,
Einzelzugriffe, transiente Links

Datenaufbereitung

Datensatze angleichen, Einheiten, Liicken flllen
Plausibilitats-Checks, Qualitat

Berechnungen und Modelle
Warmeplanung, Marktsimulation,
Netzberechnungen, Fortschreibungen
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Alle freuen sich Uber Daten
Gemeinsamer Nenner flr eine Zusammenarbeit

Die Datenbeschaffung betrifft alle, danach gehen
die Methoden und Vorgehensweisen auseinander.
Daher hat eine Zusammenarbeit auf diesem Level

die groRRte Basis.

Entwicklung eines Data Butler tGber

Institutsgrenzen hinweg.

enerated with FHGenie

\
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Data Butler

Was ist ein Data Butler?

Ein Data Butler bietet eine einheitliche Schnittstelle flir verschiedene Datenquellen

DATA BUTLER

Daten- Daten- )
Open Open Verbinde Weitere

banken banken :

der des Street Energy und Organi- Daten-

i Map Platform sationen quellen
Lander Bundes
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DAVE
Wie aktuell sind die Daten?

Daten werden nicht gespeichert

Direkter Zugriff auf die Datenquelle

Daten konnen lokal gespeichert und weitergegeben werden

Ablaufintervall fir lokale Daten

Es gelten die Lizenzbedingungen der urspringlichen Datenquelle
Primardaten und gewartete Datenbanken
* Nutzung der aktuellsten verfligbaren Daten

* Sekundardatenbanken mit hoher Updateverfligbarkeit bei problematischen Schnittstellen
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DAVE

Sind nur offene Daten verfiigbar?

Fokus auf 6ffentlich verfligbaren Daten

* Mitarbeit an Community-basierten Datenbanken wie Open Street Map
e Verfligharmachung frei verfligbarer Daten

* Keine Beschrankungen in der Standardnutzung

Proprietare Datenzugange oder Zugange mit Anmeldung als Plugin moglich
* FreiZugange die eine Anmeldung voraussetzen

» Kostenpflichtige Datenbanken

* Datenportale, die an Mitgliedschaften gekoppelt sind
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DAVEdata
Wer kann DAVEdata nutzen?

Entwicklungsschnittstelle fir Python
* Esexistiert eine installierbare Schnittstelle fiir Python

 DAVEdata ist noch in der aktiven Entwicklung
d.h. weitere Datenquellen werden noch hinzugefligt

e Zusammenarbeit mehrerer Fraunhofer und anderer Institute
DAVEdata nutzt geografische Abfragen z.B. Gemeindegrenzen
* Beliebige geografische Gebiete (Polygone) konnen abgefragt werden

* Es existiert eine Schnittstelle flr typische Polygone
(Gemeinden, PLZ-Gebiete, NUTS etc.)
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DAVE fur Entwickelnde

Wie kann man mitwirken?

" DAVEfoss
Entwicklungsschnittstelle fir Python

() Overview [ Repositories 4 5 Projects & Packages

* Zusammenarbeit auf Github moglich (Issues, PR)

Pinned

* API-Dokumentation und Dokumentationsgerst g

e Unittests und Test-Coverage [ Repositories
Language ~
* Git-Kompatibler Codestyle (Black)

* Doku, Test und Style lber Cl integriert

* Vorschlagen von API-Fixes

e https://github.com/DaveFoss/DAVE _data

\
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https://github.com/DaveFoss/DAVE_data

UrbanTwin vom Fraunhofer IEE
Datenerhebung und -verarbeitung unter Nutzung von Kl-Tools zur standortscharfen Zuordnung

ﬂschiedener Gebaude-, Eigentimer-, Infrastruktur, Raum- und Technologiedaten

Landschaftsmodell

Haushaltsstruktur

=  Wohnungen im Gebaude: 1
UrbanTwin : : Personen im Haushalt: 3
= Nettoeinkommen: 4200 €

bhenmodell

Bauphysik

=  Baualtersklasse: 1949-1979
= Beh. Wohnflache: 160 m?

* Dachflache: 80m?

Hausumringe
>

Berechnete Verbrauchs- Lageinformation

Erweiterung durch information: Heizlast, Warme- = Grinflache: 367 m?

synthetische Daten bedarf, Heizungsauslegung, * FW verfiigbar: ab 2028

mittels KI (CVAE) Strombedarf *  Gebietstyp: Wohnsiedlung

\
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UrbanTwin

Einblick in die Daten am Beispiel von Kassel

Seite 11
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Gebaude
Diese Seite bietet detaillierte Informati zu Gebauden basi d auf
LoD2-Modellen, die mit i Geod: und istisch Daten
fusioniert wurden. Hier finden Sie Angaben zum Gebaudetyp nach ALKIS
und IWU, B . Energietrager und Hei p sowie zur

durchschnittlichen Nutzflache je Wohneinheit. Zusatzlich sind Informationen
zum Gebaudevolumen, Nutzwarme- und Heizenergiebedarf, Dach- und
Wandflachen, PV-Potenzial, Grinflache des Grundsticks und
Grundstiicksflache enthalten. Daten aus OpenStreetMap bieten zusatzliche
Details zur Umgebung und Infrastruktur. Uberflugs Bilder aus DOP20-
Aufnahmen liefern eine visuelle Darstellung der Gebaude und deren Lage.

Datensatz
Stadt Kassel: PV — Potential v

Gebaudegrunddaten Dachflachen Wandflachen Uberflugsbild

Die folgende Tabelle zeigt g lle Gebaudeinformati die aus
verscheiden Geo-Daten und R Statistik 1gefasst werden.
Information Wert
G DEHE06180000woUO
Wohngebaude
Gebaudetyp (IWU) Mehrfamilienhaus
Baualtersklasse bis 1948
Energietrager Gas
Heizungstyp Zentral- oder Blockheizung
2 Nutzflache 59 m?
Gebaudevolumen 1295 m*
Dachstuhlvolumen 406 m*
bedarf 242 kWh/m* a
arf 337 kWh/m?a
Dachflache 126 m*
11 kW peak
175 m*
Gebaudegrundflache 126 m?
Grundstiicksflache 893 m*

= 0 kW peak
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UrbanTwin

Einblick in die Daten am Beispiel von Kassel

(@) Soziodkonomische Analyse « | B Wohngebaude

SCTE
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Sozio-demographische Informationen (i ]

"Sozio-d graphische Inf¢ tionen” bietet eine detaillierte Darstellung
der Bevodlkerung in Deutschland und wird hier in Auszigen dargestelit

@ Haushalt im Gebaude 1

Einwohnertyp Ledig

Altergruppe Mittleres Erwachsenenalter
Einkommensgruppe Mittleres Einkommen

Heizungstyp Etagenheizung

Energietrager Gas

Eigentumsstruktur Vermietet

Vermietertyp Keine Angaben

Mietpreis Mittelpreissegment
Zahlungsbereitschaft (i ]

Die Zahlungsbereitschaft (Willingness to Pay - WTP) ist ein wesentlicher
Indikator zur Abschatzung des Sanierungsverhaltens von
Gebaudeeigentimer:innen. Sie gibt den Betrag an, den Eigentimer:innen
far bestimmte Attribute zu zahlen bereit sind

Zahlungsbereitschaft (Vermieter)
Gas
positiv Gas

Solar

neutral

negativ Warmepumpe

= Industrie u. Gewerbe

=3 Sonstiges Gebaude

=
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UrbanTwin
Einblick in die Daten am Beispiel von Kassel

Weiteres 4

0 kW peak

Mehr Daten

@ Ladesaul @ Ortsnet i 2K ke
Haltestellen

Heizenergie v

T

Schlussel Wert

o E:RC N W6

Min 4708
Heizenergie
Mittlere 4708
Heizenergie
Max 5196
Heizenergie

Erklarung Die Heizenergie wird in MWh pro Jahr angegeben.
Minimal, maximal und mittel Werte ergeben sich aus
Varation der Volumenberechung.

=
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DAVE

Warum gibt es keine fertiges Produkt von der Stange?

Von der Basissoftware...

Datenbedarf ist im Umfeld der KWP sehr groR

* Deutliche Unterschiede bei der Art der Nutzung und Auswahl der Daten

e Zusammenarbeit am gemeinsamen Nenner

* .. zum passgenauen Produkt

* Konzentration auf ihre Datenbedlirfnisse und Einbindung weiterer Datenquellen
* Aufbereiten der Daten fir die spezifische Nutzung

* Entwicklung von zusatzlich gewtinschten Funktionen

* Passende Oberflache fiur die jeweiligen Kundenbeddrfnisse

_,./
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Warmewende bei Fraunhofer IFAM

Daten flir die Warmeplanung
Unsere Leistungen und Angebote

DaveKWP

Wir unterstiitzen Sie fiir eine erfolgreiche Warmeplanung:

* Datenbeschaffung 2 Automatisierte Beschaffung und Aktualisierung von
Datenbanken rund um die Warmewende

* Datenaufbereitung und Analyse > Anpassung und Aufbereitung von Rohdaten fir
Ihre Anwendung und Fragestellung

* Darstellung der Daten - Visualisierung von Daten in interaktiven Dashboards und

Webanwendungen
Kontakt:

Wir unterstiitzen und beraten Sie bei allen Fragen rund um Fernwarme, Dr.-Ing. Uwe Krien,
uwe.krien@ifam.fraunhofer.de

Warmemarktanalysen und Versorgungsparks.

Karen JanfRen,
karen.janssen@ifam.fraunhofer.de

Dr. Stella Oberle,
stella.oberle@ieg.fraunhofer.de

Seite 15 ~ Fraunhofer
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Datenbeschaffung fiir die Warmeplanung
Diskussion

Mentimeter:
* https://www.menti.com/

* Code: 82846251

Diskussionsfragen:
*  Welchen Anteil hat die Datenakquise beiihrer Arbeit?
*  Woflr brauchen Sie aktuell Daten?

* Welche Daten/Datentypen bereiten bei lhren Anwendungen die groflten Probleme?

|
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https://www.menti.com/

Vielen Dank fiir lhre Aufmerksamkeit!

Dr.-Ing Uwe Krien
Energiesystemanalyse
Tel. +49 12 3456-7029

Fraunhofer-Institut fur Fertigungstechnik und
Angewandte Materialforschung IFAM

Wiener StraBe 12 | 28359 Bremen | Germany
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